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Аннотация: В данной статье рассматривается создание алгоритма машинного 

обучения для возможности постановки диагноза COVID-19 на основании первичного 

опроса пациента. Пандемия является одной из самых тревожных и актуальных событий 

современного общества. А выявление признаков заболевания на ранних стадиях – важная 

составляющая предотвращения эпидемии. 
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Распространение COVID-19, его быстрая мутация и схожая с 

другими заболеваниями симптоматика – пожалуй, одна из самых острых 

тем 2020-2021 гг. Выявить симптомы на ранней стадии – главная задача 

для скорейшего выздоровления пациента и, что не маловажно, для 

предотвращения распространения вируса среди контактирующих с 

заболевшим. 

 Изобретенияс использованиемискусственного интеллекта - новое и 

стремительно развивающееся направление[1-4]. Машинное обучение на 

основе нейронных сетей во многом облегчает задачу выявления 

заболевания [5]. 

Уже известно о таких проектах как КТ-калькулятор и распознавание 

наличия вируса по кашлю через приложение в смартфоне. Несмотря на то, 

что диагноз, получаемый таким способом, носит исключительно 

информационный характер, эти технологии оказывают существенную 

помощь специалистам, подтверждая достоверность диагноза более чем в 

85% случаев [6,7]. 

В данной статье предложен один из вариантов построения модели по 

определению вероятности заболевания COVID-19 на основе первичного 

опроса пациента. 

Строится модель на базе программы MiniExpertSystem, которая 

представляет собой простую экспертную систему, использующую 

байесовскую систему логического вывода и предназначенную для 

проведения консультации с целью определения вероятностей возможных 

исходов [1,8]. 

На первом этапе необходимо создать базу знаний, которая включает 

в себя набор вопросов (симптомов заболевания) и набор вероятных 

решений. 



Нам известно, что одни и те же симптомы могут быть характерны 

для разных заболеваний и степень вероятности их возникновения может 

быть различной. Например, чихание характерно при простуде, гриппе, 

аллергии, но не характерно для короновируса. Сухой лающий кашель 

является одним из основных признаков короновируса, но также он может 

возникать при гриппе или аллергии. 

Исходя из этого, применяется система построения решений на 

основе нечеткой логики. А именно ответы на вопросы ранжируются по 

шкале от 5 до -5, где 5 – однозначное «Да», а -5 – однозначное «Нет». 

Для примера был составлен список вопросов и вариантов 

вероятностей исходов (рис 1). 

 

Рис.1 – Листинг программы  

Первое число в атрибутах базы фактов экспертной системы означает 

[9] априорную вероятность того, что любой наугад выбранный пациент 

может оказаться больным этой болезнью. Далее следует порядковый номер 

вопроса. Следующие два числа означают вероятность ответа «Да» и «Нет», 

что и будет определять вероятную степень заболевания. Например, при 

ответе на второй вопрос, больной короновирусной инфекцией скорее всего 

поставит 4 или 5, что будет близко к значению 0.9, а значит увеличит 

вероятность подтверждения диагноза. И, напротив, при оценке со знаком 

«минус» система распознает это как отрицательный ответ и снизит 



вероятность заболеваемости данным вирусом при выставлении 

диагноза[10,11]. 

Выводы 

Данная модель может выступать как дополнение к уже 

существующей медицинской базе знаний или использоваться как 

отдельный инструмент опроса пациентов и выставления первичного 

диагноза. Она проста в реализации, и, при качественном составлении базы 

знаний (вопросов и вероятностей), может помочь не только выявить 

вероятность заболевания короновирусной инфекцией, но и определить к 

какому штамму оно относится. Все это может значительно облегчить 

работу медиков, ведущих первичный прием пациентов, а для выезжающих 

на вызовы врачей-терапевтов подобное приложение может стать основой 

для принятия решения о дальнейшей тактике лечения. 
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